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Deskriptivna Statistika

sluéajne veliéine — Pojami podela
Pojam
Podela

s [iskretne s Javisne o  Afnbutivne
 Konfinualne « Nezavisne s Numericke

Tabela 1. Primer kontinualnih sluéajnih veliGina

[Rm-zatezna Svrstota, Rp-granics razvistenja, A-zduZenje]
TRJ  Fe[®] Mn[%] Mg[]  Si[%] Rm Rp Oblasti za analizu

9839 0349 0376 0566 0169 17741 150.87 % Prikuplianiz podataka
0534 (0349 (0376 0566 07169 17883 152.21 +  Sredivanie podataka
0535 (0349 0376 0566 0169 17353 14376 Tabelarni prikaz podataka
0638 0349 0376 0566 0169 16334 14148 > Graficki prikaz podataka
0.349 (0376 (0566 0169 186.61 J160.77 > Frekvenciia pojave slucajne veliCing
0349 0376 0566 0169 16477 30.78 +  Mere centralne tendenciie
0349 (0376 0566 (0169 17648 15151 ¢ Mere disperzie
0349 0376 0566 (0169 171564 14472 % Mere oblika rasporeda...

Domen DESKRIPTIVNE STATISTIKE:

+ Prikupljanje, sredivanje i prikazivanje podataka
+ Metode odredivanja parametara skupova
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Deskriptivna Statistika / Merne skale

Postoje Cetiri merne skale: nominalna, , Intervalna i skala odnosa.

Nominalna skala svodi merenje na klasifikaciju. U ovoj skali brojevi se koriste kod pojava
koje se mogu klasifikovati samo na odredeni broj i tip modaliteta. Tako se klasifikuju pol,
bracno stanje itd. Broj je upotrebljen samo kao simbol i ne |%?zuje kvalitet, vecC sluzi da se
razliCiti modaliteti odvoje, obeleze.

svodi merenje modaliteta (razliCite éﬁostl slu€ajne veliCine) na njihovo
rangiranje po znacaju s obzirom na usvojene krlte e i to brojevima koji oznaCavaju
rang, ali ne pokazuju veliCinu njihovog razlikov

Intervalnu skalu karakteriSe odredena Jed@ mere, kao na primer za kalendarsko vreme,
temperaturu i dr.

Skala odnosa postize najviSi nivo merenja, jer se njome obezbeduje znacenje bilo kog
odnosa merenih objekata kao Sto su: visina u centimetrima, starost u godinama, prihodi u
dinarima... Ova skala nam dopusta da iskazemo proporcionalan odnos modaliteta koje
merimo. Pakovanje SecCera, na primer, koje ima tri puta viSe mernih jedinica od drugog
pakovanja.




Deskriptivna Statistika / StatistiCki skup [Osnovni skup-Populacija]. StatistiCki uzorak [Uzorak]

lzbor, obim, cilj, metode. i 2

XX '
. ) ) . ) e S Ukupna
Postoji zavisnostizmedu parametara koj opisuju UZ ORAK | parametara kojl opisuju OSNOVNI \{{(& kolicina N

oKUP (populaciju). Naosnovu _dovaljnog” broja uzoraka mogu se doneti zakljucci o ponasanju XXXXXXX
Bt L XXXXXXXX

XXXXIXXXX
0s. x\xxxix\xxk =
fasvakl uzorak se izracunava:

o x - aritmeticka sredina
o & -standardna devijacija (sjeocenaza o)
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Deskriptivna Statistika / Broj intervala

Kod neprekidnih obelezja (ili prekidnih sa velikim brojem modaliteta) postavlja se pitanje broja grupa, odnosno veliGine grupnih intervala. ReSenje
ovog pitanja treba da zadovolji | zatev za informacijama | zahtev preglednosti.

VeliGina grupnih intervala odreduje se ponekad na ta) nacin Stto se prvo odredi broj grupa pomocu fzv. Sturges-ovog pravila

k=1+33-logn

gde je n-ukupan broj podataka, a potom i veliina intervala

X — X :
i min ,'!;IIjE:]E:

1+3.3-nm
| — veliina intervala, Xmsx— podatak sa najvetom vrednoSiu, Xma— podatak(sa najmanjom vrednoséu.

I

Tako, na primer, za 1000 podataka koji variraju od 500 do 12150k grupa bi iznosio:

k=1+3.3-1og1000~11 aveli¢ina intervala

i 1215-500
11

Pri formiranju grupnih intervala preporuéljivo je poceti sa vrednoSéu manjom od najmanje u senji | zavrsiti sa vecom od najvece vrednsoti u senji.

Takode, treba voditi rauna o pravilnom razgraniéenju grupnih intervala.

Potpuno odredena pravila za izbor broja podintervala ne postoje, ali iskustva istrazivaca preporucuju da se broj odredi ili pomocu Sturges-ovog pravila

lli nekim od sledecih obrazaca:

63

r=an dli r=2-n ili r=5-logn
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Deskriptivna Statistika / StatistiCki skup [Osnovni skup-Populacija]. StatistiCki uzorak [Uzorak]
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Rasporedi frekvencija predstavljaju narocito vazan predmet statistiCke
analize. Oni otkrivaju ne samo koncentraciju individualnih vrednosti .
nego i prirodu varijabiliteta. Takode, obezbeduju uspesnu komparaciju ]

dveju ili viSe serija, graficki ili raznim deskripti ﬁm merama. Pored
navedenog, rasporedi frekvencija, se mogu %ﬂ}matiéki obradivati kao
empirijske funkcije. <</

Ako frekvenicju (f) izvesnog atribut ?rh izvesne vrednosti obelezja
stavimo u odnos prema ukupnom % jedinica toga skupa (2f;), onda
dobijamo relativnu frekvencuLQ‘?“

Relativhe frekvencije povecavaju mogucnost analize statistiCkog skupa.
Na ovaj nacin izrazena struktura skupa omogucava poredenje sa f
strukturom podskupova ili poredenje sa strukturom slicnih skupova.
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Deskriptivna Statistika / VIZUELIZACIJA / Dijagrami

Scatter Chart

Debljina lima d [mm] u funkciji vremena merenja -
Dijagram Scatter Chart
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Dijagrami u obliku histograma / Dijagrami sa stubi¢ima 2D i 3D

o Histogram frekvencija
o Poligon Frekvencija
o Kriva frekvencija

Bar Chart
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Radar Chart

Debljina lima d [mm] - Dijagram Radar Chart
[merene mrednosti, nominalne vrednosti, donja granicna
mera, gornja granicna meraj
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Deskriptivna Statistika / VIZUELIZACIJA / Dijagrami
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Dijagrami u obliku histograma / Dijagrami
sa stubi¢ima 2D i 3D Bar Chart Kumulanta

o Histogram frekvencija
o Poligon Frekvencija
o Kriva frekvenciia 8 35
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Deskriptivna Statistika / Mere centralne tendencije

Pokazatelje rasporeda frekvencija koji pokazuju ceo Osnovni Skup nazivamo parametrima skupa | svrstavamo ih u tr grupe. Jednu
sacinjavaju srednje vrednosti kao mere centralne tendencije rasporeda, drugu mere disperzije (rasprsenosti) 1tre¢u mere oblika rasporeda.

TO "d93A
VER. 01

Desknptivne mere koje se odnose na sve jedinice skupa nazivaju se parametrima skupa, a desknptivne mere koje se odnose na uzorak su
statistike uzorka

Mere centralne tendencije

Rasporedi frekvencija pruZaju Siroku moguénost za otkrivanje karaktenstika skupova, analizu njihove strukture i unutrasnjih odnosa. Oni
oknvaju tendenciju grupisanja pojedinih vrednosti obelezja oko vrednosti karaktersiticne za dati skup. Srednje vrednosti su pokazatel]i
centralne tendencije | lokacije skupa. To su najznacajniji pokazatelji numenckih senja koji po datim merlima reprezentuju ¢itav skup i
omogucéuju poredenje izmedu raznih skupova. Srednje vrednosti se koriste u svim oblastima statistiCke analize.

lJ zavisnosti od naéina odredivanja centralne vrednosti se dela na:

o lzraéunate (antmeti¢ka sredina, geometnjska, harmonijska sredina), koje seizraéunavaju na osnovu svih vrednosti obeleZja
o Pozicione (modus /M. /i medijama / M. / koje se odreduju polozajem u senji.

Aritmeticka sredina
Najbitnija za statisti¢ku analizu.
Prosek/Antmeiéka sredina Osnovnog Skupa (OS):

o Negrupisani podaci

_2x
p===

o Grupisani podaci [ Pondensana antmetiéka sredina OS

1.0 gde je: N - broj podataka u OS
- ?z firx. N= Z f; f - frekvencija pojavljivanja obeleZja u skupu
k — broj grupalintervala
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< Deskriptivna Statistika / Mere centralne tendencije
. Prosek/Antmeicka sredina Uzorka (U):
== o Negrupisani podaci
— I — .
| Izz—,gdejen—hmjpodalakauUzurku | x -Citasexbar |
n
% o Grupisani podaci /Ponderisana aritmeticka sredina uzorka
- 1 & £ gde je:  n - broj podataka u Uzorku
X = ;Zl fi-x, n= Z]' J; fi - frekvencija pojavijivanja obeleZja u uzorku

k — broj grupa/intervala

u]

Ako e raspored frekvencija dat u vidu k grupnih intervala, Aritmetiéka sredina OS, kao 1 Uzorka, izraCunava se kao ponderisana aritmeticka
sredina sredidnjih vrednosti grupnih intervala.

Aritmeticka sredina je pokazatel] lokacie osnovnog skupa il uzorka.

Osobine artmeticke sredine /navode se bitnija svojstval:
o Zbir odstupanja antmeticke sredine od pojedinih vrednosti obeleZja jednak je null
b

Z (%, —) =0 Za negrupisane podatke
i=1
Jf; ’ (If - a'u) =0
:Z=1: za grupisane podatke
o Ako su dva obeleZja vezana linearnom funkcijom tada su 1 njihove aritmeticke sredine vezane istom aritmetickom
funkcijom
}!=bﬂ+b1.x #,}s=b{l+bl-#x
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Deskriptivna Statistika / Mere centralne tendencije

Geometrijska sredina

Geometrijska sredina je srednja vrednost koja izravnjava relativne ili
proporcionalne promene izmedu vrednosti podataka, za razliku od
aritmeticke sredine koja izravnjava apsolutne razlike izmedu vrednosti
podataka posmatrane serije. Ona se, prema tome ne dobija iz zhira nego
iz proizvoda vrednosti podataka, s tim Sto se iz ovog uzima pozitivna

vrednost korena Ciji je izlozitelj jednak njihovom broju.

Harmonijska sredina

Harmonijska sredina je reciprocna vrednost.afitmeticke sredine
reciprocnih vrednosti obelezja.

Sliéno kao kod aritmeticke i geometrijske-sredine postoji prosta
i ponderisana harmonijska sredina.

G =N/X, - X, - Xy

Prosta harmonijska sredina Ponderisana harmonijska sredina

H = H =
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; ‘Z’ Deskriptivna Statistika / Mere centralne tendencije
" Modus/Moda/Mod/M,
Modus je vrednost obelezja koja u posmatranoj serij ima najvecu frekvenciu - najcesce se javlja i zato je najtipicnija vrednost u seriji
Kada je u jednoj serji samo jedna vrednost obelezja sa najvecom frekvencijom, onda se ona naziva unimodalnom a ako postoje dve il vise
takvih vrednosti onda je bimodalna il mulimodalna.
0
MozZe se desiti damodusanema / primer: 34,12,13,15,25/ Q/Q~
Zaser|u grupisanih podataka, odnosno neprekidnih podataka modus r@ lako uoliv. Trebaga traziti u intervalu sa najvecom
frekvencijom koji se naziva modalnim intervalom. 3 p—
Obrazac za odredivanje modusa O z
Modus(Mo) = AN olee :
odus(Mo) =L, + G- F) ' L 1-donja granica modalnog intervala |
2 2o i - duzinagrupnog intervala g
N MY oattvely st carve f1,f2,f;— redom frekvencije predmodalnog, .
| | \\w- AN T modalnog | poslemodalnog inervala T T T
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Deskriptivna Statistika / Mere centralne tendencije
Medijana/ Ms
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Medijana je onavrednost obelezja koja se nalazi u sredini serije uredene po veli¢ini obelezja, odnosno to je vrednost obeleZja koja deli sumu
svih frekvencija na dva jednaka dela, tako da jedna polovina obuhvaéenih sluajeva ima manju, a druga polovina vecu vrednost od medijane.

Ako su vrzdnosti obeleZja poredane po veliGini 1 od njih obrazovana serija negrupisanih podataka:
‘tl:' .1'2 EERRE] -t‘.‘.'.'

[m]

o Ako je N —neparan broj, onda je medijana jednaka srednjem ¢lan( /primer: 23,25,26,29 36 / Me=26
o AkojeN - paranbroj, ondaje medijana jednaka aritmetiékb] sredini dva sredinja ¢lana /primer: 18,19,20 22,24 26/
Me=21

Zasernje grupisanih podataka medijana se dobija interpolacijom izmedu tGenje | gornje granice intervala grupe u kojoj se medijana nalazi
N Z 7 gdeje
. 1 L +— donja granica medijalnog intervala
Medijana(Me) = L, +-2——— i N - broj Jﬁlagnnua serije e
2fi- zbir frekvencija predmedijalnog intervala
I - duzinamedialnog intervala
fe — frekvencija medijalnog inervala

Me

Medijana se ponekad naziva | drugim kvartlom s obzirom na moguénost podele jedne senje na Cetinl jednaka dela.

Ako se serija podataka rangiranih po veliéini podeli u Cetin jednaka dela, vrednosti obeleZja koje ih dele nazivaju se kvartiima:
o Prvikvartl - Qi, vrednost obeleZja od koje 25% elemenata skupa uredenog po veli¢ini ima manju ili jednaku vrednost
o Drugi kvartil - Qz, vrednost obelezja od koje 50% elemenata skupa uredenog po veli¢ini ima manju ili jednaku vrednost
o Trecikvartl — Qs vrednost obeleZja od koje 75% elemenata skupa uredenog po veli¢ini ima manju ili jednaku vrednost.

PRIRODNO-MATEMATICKI FAKULTET UNIVERZITET U KRAGUJEVCU DR BOBAN STOJANOVIC / DR MILOVAN MILIVOJEVIC




Deskriptivna Statistika / Mere centralne tendencije
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~\ \
Median Mean Q Mean & Median Mean Median

Pogitively Skewed Normal Digtribution Negatively Skewed
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Deskriptivna Statistika / Mere centralne tendencije
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Deskriptivna Statistika / Mere disperzije
Apsolutne mere disperzije
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Apsolutne mere disperzije iskazuju vanjabilitet u apsolutnim iznosima onih memih jedinica u kojima su dati modaliteti posmatranog obeleja.
Ove mere, kao | mere lokacije mogu biti pozicione | izracunate.

Pozicione mere apsolutne disperzije

Razmak I Interval varijacije
Razmak je razlika izmedu najvise | najnize vrednosti obeleZja u seriji

R=x —x

N
e 2/&%3 [ Interval vanjacije
Interkvartilnarazlikal QQ/

Dabi se eliminisao utica) ekstremnih vrednosti na iznos razlika, c@%imﬂwala varijacije, izracunava se kao dopunska mera interkvartilan
razlika, tj. razlika izmedu treceg | prvog kvartila Q

fg :Qj _Ql

Ona iskljuéuje 25% podataka sa najniZzim vrednostima 1%5% podataka sa najvisim vrednostima.

Interkvartiina razlika

Razmak — Interval varijacije

— S Ako je Razmak, odnosno Interval vanjacije veliki a
- ° ° - . Interkvartiina razlika mala znadi da na krajevima intervala
Yoo Qs Qo= Qs Yo, postoje ekstremne vrednosti, ali da ostali ¢lanovi senje ne

pokazuju veliki vanjabilitet. Kada je Interkkvariina razlika velika,
slika o vanjabilitetu serije nije dovoljno jasna.

S

Interkvartilna razlika

Sl 3. Interkvartilana razlika
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Deskriptivna Statistika / Mere disperzije

Izradunate mere apsolutne disperzije
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Disperzija’Vanjansa i Srednje kvadratno odstupanje/Standardna devijacija Osnovnog Skupa
Kao 5to|e ranije navedeno, suma pojedinih odstupanja vrednosti obeleZja od antmeticke sredine jednaka je nuli. Tako da ova vrednost nije

mogla biti mera disperzije. Zato je kao mera disperzije uzet prosek kvadrata odstupanja. Ova mera naziva se disperzija ili vanjansa.

Disperzija’Vanjansa Osnovnog Skupa (O3):
o Megrupisani podaci

1 X gde je: N - broj podat 3
— o 2
D=g, _TFZ(IE_P!} . 1 — aritmetis ina 08
¥ a1
# o Grupisani podaci Q~
1 k k
R 2 _
D=g, _Ezﬁ'(xf_‘”} N=3>f  gdeje_ M %4 podataka u OS
. .. =t . = i ~frekvencija pojavljivanja obeleZja u skupu
ili za laksi manuelni obraéun : :
| k —broj grupalintervala
2 2
DRSO WA, Qé
J?I'\'T i=l
Standardna devijacija Osnovnog Skupa (05): ?* .
o Megrupisani podaci Q~
N gde je: N - broj podataka u OS
o, = \%Z(xi —u), i — aritmeticka sredina OS
¥ 1

o Grupisani podac

1 k E
o, = _Zﬁ-(xi—,u}z . N=>T. gde jer N - broj podataka u OS

N3 i=1 f; - frekvencija pojavljivanja obelezja u skupu
ili zalaksi manuelni obracun k — broj grupafintervala

1 E N

Oy = EZ it X T U
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Deskriptivna Statistika / Mere disperzije
Disperzija/Varijansa Standardna devijacija Uzorka (U):

4+ o Negrupisani podaci

3 (x—x) gde je: n—broj podataka u Uzorku

ol = =‘—1 , x — aritmeticka sredina uzorka
H_
o Grupisani podaci .

k _

M filx,—x)° R
ot =il n= .

n—1 gf'

ili zalaksi manuelni obratun

k -1
Zﬁ -J;::.1 —n-x

P %E
n—1 O
‘Standardna devijacija Uzorka (U): 2

o= o2 Napomena: Kao ocena Standardne devijacije uyorka
uzorka konsti se veliéina s

Deljenje sa (n-1) u prethodnim formula umesto sa ofekivanim n, vezano je za broj stepeni slobode (fd-freedom degree).
Broj sepeni slobode za disperziju nije n (broj slobodnih promenljivih-podataka- posmatranja) ved (n-1), zato Sto se (n-1) razlika (x:. —;c}

razlika .ponasa” slobodno ali je n-ta razlika .neslobodna” jer vazi da je E(x:. — x)= 0. Dakle, ukida se jedan stepen slobode, te vide nije n vet
n-1 stepen slobode.
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Deskriptivna Statistika / Mere disperzije
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Deskriptivna Statistika / Mere disperzije
Mere relativne disperzije
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L relativne mere disperzije ubrajaju se: koeficijent vanjacije, koeficijent interkvartiing vanjacije | standardizovano odstupanje.

Koeficijent vanjacije
Odnos standardne devijacije | antmeticke sredine naziva se koeficijentom varijacije.
r=2"[100%]
# -
Ovaj koeficijent se najCeSce seizraZzava u procentima. Sto je koeficijent varjacije veci odstupanjeNe vete.
Posto je u pitanju relativna mera disperzije, ovaj pokazatel] se moZe konstiti za poredenje Genjascije meme jedinice nisu iste i u tome je
prednost ovog koeficijenta.

Koeficijent Interkvartiine vanjacije
Za uporesnje disperzija vise skupova il uzoraka upotrebljava se i koeficijeftinterkvartilng vanjacije ¢iji obrazac glasi:
| [ 4
7279 [100%}
. 20 .

Ukoliko se vrednost koeficijenta priblizava nuli disperzija je izt vnid manja.

Standardizovano odstupanje
\aracija se moZe posmatrati ne samo sa gledista rasporeda frekvencija kao celing, nego 1 sa gledista individualnih podataka.

Dakle, pitanje je da |i je odstupanje neke vrednosti obeleZja (x, — _::} malo ili veliko. Odgovor se nalazi u poredejnu ovog odstupanja sa
standardnom devijacijom.

Obrazac za normalizovano ili standardizovano odstupanje glasi:

7 _X—H
o

Standardizovano odstupanje predstavlja opStu meru odstupanja individualnih podataka od antmeticke sredine.
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Deskriptivna Statistika / Mere oblika rasporeda

Mere oblika rasporeda

COsnovna dva pokazatelja koja se odnose na oblik rasporeda su koeficijent asimetrije i koeficijent spljoStenosti.

Za odredena merenja u statistici koriste se odstupanja vrednosti obeleZja od antmeticke sredine skupa na odredeni stepen, tzv. centralni
momenti rasporeda:

TO "d93A
VER. 01

*  Nulti moment (M) - jednak je jedinici

*  Prvi moment (M) - jednak je nuli

*  Drugi moment (M) - jednak je disperziji

* Treci moment (M:) - koristi se za meru asimetrije

» Cetvrti moment (M.) - koristi se za meru spljostenosti

#/Obrasci za treaii | €etvrti moment osnovnog skupa (grupisani podaci) glaser
i

M;==%"f-(x,—p M, =
Z o Sotware O r:*v 52
M,=—%f(x.—pw)? paketima M. = (V -|:1] : . — )t — (N-1)° ‘
e Z koriste se G G o PR v W B
kongovane Mode
formule:
Isti oblik imaju formule koje se primenjuju za uzorak (grupisan ,D{N].?L.Ij
=_ _ M. = ___ 3
;f (x, '.c] k[}dmsno S (H zjzf (x; —x)
B orgovane () " 1]‘1'
M =_fo (x,—x)* formule: A 1+ £ (x, _ — ot
) Lo T (H_]'] (H_E] (H_S]Z (H_E)(H_S] Left-Skewed (Negative Skewness)
llislicnoza ne-gmpisane podatke
M, ——Iz_l:(x —x}3 uz korekcije: M; = (n—1)- (H Z}Z{
M _ - (].’ —1)4 M (?‘I+1} _ (.i"I 1} ot
ng T -D-(n—2)-(n— 3}2( (n 2)-(n—3)
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Deskriptivna Statistika / Mere oblika rasporeda

Kako su trecii éetvrti moment izrazeni u istim jedinicama mere kao | eminjski podaci na osnovu kojih se raéunaju, to se u cilju poredenja
iZracunavaju relativni pokazatelji oblika rasporeda

TO "d93A
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M, M,
o :? / mera asimetrije / skewness / &y = P /' mera spljostenosti / kurtosis /

Kod pozitivne asimetrije (asimetnja ,udesno”) koeficijent d: je vedi od nule a kod negativne (asimetnja ulevo”) je manji od nule.
Sto se vrednost ovog koeficijenta vise razlikuje od nule to je asimetrija rasporada veca. 3

Smatra se da je rasporeda umereno asimetriéan akoje: —0.5 <y <0.3 /\>
" I ~A@
kil F<il 5 ?\

Sl 4. k= a Mera asimetrijg

Koeficijent d: pedstavlja relativnu meru spoljoStenosti.
Okvima analiza za mere spoljostenosti ukazuje na sledece:

a,=3 raspored ima normalnu spljoStenost
a, =3 raspored |eizduzen, ima spljoStenost manju od normalne
a, <3 raspored |esabijen, ima spljoStenost veéu od normalne
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Deskriptivna Statistika / Asimetricnost & Mode, Median, Mean

Mode
Median

Median ean Bv
&

Mode

Q

www. TATutorials.co

Positively Skewed Symmetric Negatively Skewed
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5 Deskriptivna Statistika / Box box-and-whiskers plot
>
Box Plot
180
O = OQutlier
1680 -
> UpperFence (Q3 +[(Q3-01) X 1.5])
140 -
120 4
100 4
> Top Quartile (Q3) (25% of data
80 A greater than thiz value)
A0 4 Median (Q2) (Middle of dataset)
Bottom Quartile (Q1) (25% of data
40 - lower than this value)
20 A = LowerFence({Ql-[{Q3-Ql1)X1.5])
0
Sample 1
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Deskriptivna Statistika / Box box-and-whiskers plot
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Median
One half &—— | — The other half
of the sample of the sample
5?“ Lower Upper
/\> Quartile Quartile
Q~ One quarter ¢— | «— Themiddle —»| — One quarter
@ of the sample half of the sample of the sample
A smallest unbooked largest unbooked Dots represent
sample value al s sample value (neither outlier sample values
? - nor extreme i
é .*o R i LRI O 4 : ) o QEAEEIE *
Q 4: 6: :8 : 10 : 12 14 16 18 : 20
?‘ I
Q~ | | | | | | |
| (
| . .
| | (@) | *
| [
whisker whisker | yellow I red
' ) card | card
l4— boxlength —»le— ON€ andahaf __5' sone ot
I % | box lengths | (outlier) | Zon
Interquartile | (extreme)
Range ' 4 three box lengths P |
|
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Deskriptivna Statistika / Box box-and-whiskers plot
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20.00 - *16

/\> Extreme values
AQQ* 15.00 =

Range: includes all data %23
except outliers * 2
and extremes

10.00 Outlier

O11 Maximum value,

excluding outliers
and extremes

Interquartile range:
contains 50% of
the values

75th percentile
5.00— /
/ Median

e 25th percentile

Minimum value,
excluding outliers
0.00 -~ and extremes

|
Mass (kg): first tusk
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